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Аннотация. Социальные сети являются уникальной инфраструктурой, опосредующей социально-политиче-
скую активность молодежи. Картирование связей акторов и групп позволяет сделать социальные процессы на-
глядными, а наблюдение их в динамике позволяет зафиксировать соответствующие тенденции. Авторами статьи 
предложен уникальный метод зерновой кластеризации, позволяющий с минимальными техническими затратами 
максимально полно отразить текущую картину политической активности в социальных сетях. За период с 2013 по 
2018 гг. авторами проведено более 20 исследований по картированию политической активности разного уров-
ня – федерального и регионального. В данном исследовании подробно описываются результаты картирования 
2018 года, одновременно дается сравнение в динамике с предыдущими исследованиями. Рассматриваются три 
основных кластера: «пропутинский», «националистический» и «оппозиционный» в сети Фейсбук. Объем итоговой 
выборки составляет 1535 политически активных групп федерального уровня.
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1. Понимание информационной структуры  
в социальных сетях: постановка проблемы

Социальные сети предоставляют современное ком-
муникативно-информационное пространство, техниче-
ски реализованное в Интернет. Обмен информации 
производится разными способами: публикацией по-
стов, а также комментариями, оставляемыми актора-
ми. Таким образом, возможности социальных медиа, 
расширяются, и помимо манипулирования информа-
цией они переходят к прямому социальному проекти-
рованию, провоцированию социальных действий.

Исследование распространения информации в со-
циальных сетях затрудняет двойственная природа со-
циальных сетей, которые, с одной стороны, держатся 
на физических носителях – акторах, группах; с другой 
стороны – акторы связаны информационными потока-
ми, более или менее плотными. Двойственность приро-
ды социальных сетей предполагает детальное рассмо-
трение (в Коулмановском смысле5) обоих компонент: 
акторов и информационных связей. Распространение 
информации в социальных сетях – один из базовых 
процессов, требующих изучения в современных соци-
ально-политических реалиях. 

5  Coleman,  J.  The  Foundations  of  Social  Theory  //  Cambridge,  MA: 
Belknap of Harvard UP, 1990.

Сетевые процессы стали отражением объективных 
социальных установок, складывающихся на протяже-
нии значительного отрезка времени. В то же время, 
сетевые взаимодействия стали механизмом, консоли-
дирующем группы граждан по сходству социально-по-
литических установок.

На схеме выше показано расположение уровней 
рефлексии реальности актором, который является ак-
тивным участником политических процессов, происхо-
дящих в Интернете.

На самом нижнем уровне происходит накопление 
бытового опыта актора, повседневное внесетевое об-
щение, результаты которого актор транслирует в сети – 
на своих персональных страницах, в группах обсужде-
ния политических вопросов или открытых страницах. 
В свою очередь, эти группы могут быть подвержены 
внешнему воздействию, идеологическим вбросам и 
т.п., которые позволяют направлять политическую ак-
тивность населения в необходимом направлении.

Мы не можем достоверно измерять крайние ниж-
ний и верхний уровни (повседневных практик актора 
и уровень информационных манипуляций), но можем 
объективно зафиксировать поведение актора в соци-
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альных сетях – на уровне персональной активности и в 
политических группах и на открытых страницах.

Исходя из схемы, показанной на рисунке 1, основ-
ной «точкой входа» в социально-политическое простран-
ство социальных сетей является группа. На практике по-
литическую ориентацию индивида сложно определить 
по текстам публикаций, прежде всего из-за того, что 
характерный политический дискурс сложно выделить 
из общеупотребимого бытового дискурса. Традиционно 
применяемый лингвистический подход не дает практи-
чески достоверных результатов. А вот однозначная при-
вязка к политическим группам как раз соответствует 
политической самоидентификации индивидуальных ак-
торов. По этому принципу были проведены ряд исследо-
ваний политической активности в Рунете на федераль-
ном уровне с 2013го по 2018 гг.

Помимо содержательных вопросов, крайне острой 
является проблема разработки методологии, алгоритма 
и программного инструментария, позволяющие быстро 
собирать информацию о социально-политических про-
цессах, протекающих в социальных сетях.

2. Методологические и содержательные подходы 
картирования социальных сетей

2.1. Картирование политических ресурсов  
в on-line социальных сетях

Картирование политических ресурсов в Интернете 
имеет весьма долгую традицию, и широкий спектр при-
ложения к разным технологическим платформам: это 
электронная почта, чаты, блоги, соцсети (Фейсбук, Твит-

тер). С развитием технологии менялись типы связей, но 
объекты картирования оставались неизменными: либо 
политические предпочтения индивидуальных акторов, 
либо политические предпочтения коллективных акто-
ров (групп, пабликов и т.п.). Цели картирования также 
с течением времени не менялись: необходимо было 
понять какие политические установки присутствуют по-
литическом сегменте Интернета того или иного региона 
(страны), и как позиционируются по отношению друг к 
другу. И эта информация не является самоценной – с 
ее помощью необходимо понять социальные процес-
сы, происходящие в обществе, предсказать развитие 
политической ситуации.

Основные конкурирующие подходы к сетевому карти-
рованию в политических сетях можно обозначить как ав-
томатическое кодирование объектов против экспертного.

Наиболее известна работа Л. Адамик [1] по авто-
матическому картированию американкой блогосферы 
на выборах 2004 года. Между персональными полити-
ческими блогами визуализированы связи и получены 
реально наблюдаемые кластеры. При большом объеме 
работы по сбору информации, содержательные выводы 
получаются весьма предсказуемыми. Существуют два 
основных кластера, поддерживающие один – демокра-
тическую партию, другой – республиканскую партию. 
Между ними наблюдается небольшое число связей и 
блогов-посредников.

Интересной работой, реализующей противополож-
ный, экспертный подход, яляется исследование Б. Эйт-
линга и др. [6] о публичном дискурсе в российской 
блогосфере. Картирование Рунета здесь проводится с 

Рисунок 1. Уровни информационного взаимодействия между социальными сетями  
и внешним социально-политическим пространством
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целью понять процессы политической мобилизации в 
России, под руководством Исследовательского центра 
Беркмана. Была проведена большая работа сбору эм-
пирической информации и экспертному кодированию 
блогов. Картина политических группировок получается 
более сложная и пестрая, чем в исследовании Л. Ада-
мик. Однако, когда используется только экспертный 
подход, полученное многомерное пространство сложно 
проинтерпретировать со структурной точки зрения.

Такие же принципы и методологические приемы 
использовались в другой работе Исследовательского 
центра Беркмана авторами Дж. Келли и Б. Эйтлингом 
[9] в 2008 году по картированию иранской публичной 
сферы. 

2.2. Методологические вопросы кластеризации  
в социальных сетях

Проблема развития методологии поиска сообществ 
в социальных сетях постоянно обсуждается предста-
вителями многих наук, технических и гуманитарных. 
Особенно волнует вопрос методологии, так как она за-
кладывает идеологию сбора релевантной информации. 
Но таких работ нам не удалось обнаружить, на верхнем 
уровне все сводится скорее к обсуждению алгоритмов. 
Одна из последних интересных работ в этом направле-
нии посвящена определению сообществ в социальных 
сетях Б.Пунам и Ч.Шарма 2016 года [14]

Одним из ключевых вопросов определения сообще-
ства является нечеткость границы, темпоральная измен-
чивость, поэтому особенно важен вопрос типологизации 
и группировок. Например, в исследовании А.Корниа и др. 
2018 года подробно рассматривается вопрос алгоритмов 
сбора информации и при их неоднородности [5]. Эта ра-
бота была подготовлена в основном журналистами. Сход-
ной проблеме пересекающихся сообществ посвящена 
работа математиков 2015 года Я. Ксинга и др. [18]. Этой 
же проблеме посвящены работа М.Азаузи и др. 2019 года 
[3]. Обзор генетических алгоритмов на тему обнаружения 
сообществ приведен в статье и А.Сарсват [16].

Технический вопрос сбора информации постоянно 
обсуждается в подобного рода исследований сбора и 
визуализации связей между объектами в виртуаль-
ном пространстве. Этому вопросу посвящена работа 
Дж.Лин и др. [11]. Для каждого прикладного исследова-
ния открыт вопрос алгоритмов сбора, так же как в ис-
следовании С.П.Боргатти и Р.А.Кросс [4] о поисковых и 
обучающих процедурах в социальных сетях. 

Вопрос измерения силы связи в виртуальных соци-
альных сетях также актуален и исследовался в работе 
Петроци А. и др. [13].

Интересен подход определения сообществ через 
сходство распространяемой информации – так называ-
емый лингвистический подход представлен в работах 
Д.Ванг и др. [17], Х.Хуанг и др. [8] и Дж.И.Лэйн [10].

Весьма интересна работа С.Ах.Мосави [12], где 
подчеркивается, что пользователи социальных сетей 
находятся на пересечении повторяющихся паттернов 
поведения. Пытается предсказать наличие и знак связи 
между объектами исследование Ш.Гу и др. [7].

Можно сказать, что оптимальным подходом при 

проведении картирования является сочетание автома-
тического сбора информации и экспертного кодирова-
ния для понимания социальных механизмов политиче-
ских процессов, происходящих в Интернете. 

В нашем исследовании используется подход, со-
четающий поисковые алгоритмы и графовые методы 
кластеризации при картировании социальных сетей. Он 
зафиксирован в нашем авторском алгоритме зерновой 
кластеризации, описанном в статьях Г.В. Градосельской 
2017 гг. [20] и [21]. Авторами данной статьи были про-
ведены региональные исследования во многих регио-
нах России. В работе Г.В. Градосельской и др. 2017 [21] 
исследовались социально-политические процессы в со-
циальных сетях восьми регионах России: от Якутии до 
Московской области.

2.3. Исследования манипулятивных практик  
при взаимодействии в Интернете

Помимо сетевого подхода при исследовании поли-
тических процессов в социальных сетях затрагиваются 
еще один существенный аспект исследования. Необхо-
димо понимать, что процессы, группирующие акторов 
в социальных сетях по политическим предпочтениям 
не всегда происходят по естественным причинам. Со 
временем все большую активность получают манипу-
лятивные процессы распространения информации и 
социального проектирования. 

Работы Дж.Раш [15] и Б.Аткинс и В.Хуанг [2] посвя-
щены исследованию приемов социальной инженерии 
в Интернет-мошенничествах. Хотя в них рассматрива-
ются и не политические процессы, но приемы манипу-
лирования те же: «авторитарность», «традиция»Tradition, 
«привлекательность»Attraction, «неизбежность, безотла-
гательность», «страх/угроза», «симпатия и уподобление», 
«взаимообмен», «социальная обоснованность» и т.д. 

Дж.Раш [15] особо выделяет психологические 
аспекты манипуляции в Интернет –мошенничествах, и 
описывает использующиеся принципы социальной пси-
хологии. Отдельно он описывает принципы «обратного 
проектирования», нацеленные на обывательскую пси-
хологию и типичную ситуативную реакцию.

2.4. Картирование политических ресурсов в России
В русскоязычной литературе картирование полити-

ческого пространства в регионах имеет прежде всего 
прикладное значение. В работе Ф.И. Шаркова [25] рас-
сматриваются соотношение сетевой (виртуальной) и 
реальной идентичностей, а так же переход к феномену 
«массового человека». Рассматриваются теоретиче-
ские основы процессов социального проектирования в 
виртуальном пространстве. Особенностью восприятия 
политических процессов является их погружение в ком-
муникативный контекст.

Наиболее явные последствия социального проек-
тирования в виртуальном пространстве проявляются 
в массовых общественных акциях, как показывают 
О.В. Келашев и др. [22]. Они рассматривают механиз-
мы воздействия на целевые аудитории, их мобилиза-
ции, а так же организацию диалога (или конфронтации) 
власти и общественных активистов.



97Вопросы кибербезопасности. 2019. № 4(32) 

УДК 316.77 DOI: 10.21681/2311-3456-2019-4-94-104

Вообще, в России подробными исследованиями 
регионов занимается Институт Социологии РАН. Резуль-
таты показаны в объемных публикациях « Власть и об-
щество в регионах России: практики взаимодействия» 
[19], Н.Д. Козлов [23].

Исследование В.А. Колосова и А.Б. Себенцова [24] 
показывает геополитический дискурс о Северном Кав-
казе в России. Они выделяют националистический, 
оппозиционный, исламистский дискурсы, что частично 
совпадает с результатами нашего исследования, пред-
ставленного в данной статье.

3. Картирование политически активных 
групп в социальных сетях методом зерновой 
кластеризации (методология исследования)

Метод зерновой кластеризации был предложен 
Г.В.Градосельской в 2013 году при решении исследо-
вательской проблемы структурирования политически 
активных групп России. Существующие на тот момент 
стандартные математические и лингвистические под-
ходы не принесли практической пользы и/или оказа-
лись слишком затратными с точки зрения времени и 
финансов.

С того времени по настоящий момент было прове-
дено более 20 исследований научного и коммерческо-
го характера по картированию сетей на разном уровне: 
федеральном, региональных, городских и районных. 
Это были исследования политической активности, соци-
альной, националистической, криминальной, профес-
сиональные сети и т.п. Во всех случаях были получены 
интересны содержательные результаты. 

Метод зерновой кластеризации сочетает поиско-
вые подходы и алгоритмы кластеризации объектов на 
графах. После автоматического сбора объектов (групп) 
проводится экспертная кодировка, которая способству-
ет содержательной интерпретации собранных данных. 
Автоматическая кластеризация поможет более четко 
структурировать политическое пространство, а эксперт-
ная кодировка поможет понять сущностные, содержа-
тельные механизмы, регулирующие процессы в полити-
ческом сегменте социальных сетей.

Основной посыл в разработке метода зерновой кла-
стеризации состоит в том, что кластеры в социальных 
сетях имеют не формальную, а социальную природу. 
Поэтому, чтобы построить кластеры с учетом этой со-
циальной природы, нужно следовать содержательным 
связям. Наше предположение состоит в том, что де-
ятельность групп и акторов происходит по принципу 
«социального заражения» через связи. Актор, которого 
интересует определенная тематика, будет входить в не-
сколько групп, при этом набор групп для каждого акто-
ра может быть разным, но количество групп – конечно. 
Объединяя персональные активности, мы получаем ри-
сунок общей структуры связей между социально-актив-
ными группами. Связь между группами определяется 
через сходство по набору участников. Чем больше ак-
торов одновременно входят в две социально-активные 
группы, тем сильнее связь.

Основные идеи, которые мы принимаем в основу 
разработанного метода:

Идея 1. Естественные кластеры. Мы полагаем, что 
существует естественно образованные группы повы-
шенной плотности, которые можно «зацепить» через одну 
«зерновую группу». Это аналогично тому, как потянув за 
одну виноградину, мы можем вытащить и всю кисть.

Идея 2. Значение эксперта. Значение эксперта при 
кластеризации обычно недооценивают или заслуженно 
принижают. Мы делаем роль эксперта в исследовании 
более четкой, указывая явно, на каком этапе алгорит-
ма работает эксперт, а где начинают работать матема-
тические принципы расширения кластера. В нашем 
алгоритме для каждого из кластеров экспертом опре-
деляются 3-5 зерновых групп, из которых потом будут 
наращиваться остальные группы.

Идея 3. Актор как связь. Каждый пользователь 
включен в несколько групп. Его персональная микро-
сеть объединяется с другими микросетями, и образует 
макроструктуру взаимосвязей между группами. Таким 
образом, связи между группами можно представить в 
виде акторов, одновременно входящих в обе группы.

4. Итоги картирования политически активных групп 
в социальной сети Фейсбук

4.1. Особенности социальной сети Фейсбук

Основным инструментом организации гражданской 
и общественной активности пользователей в социаль-
ных сетях являются «профильные» группы и сообще-
ства. В нашем исследовании по сообществам Фейсбу-
ка мы попытались понять, каким образом они связаны 
между собой, и как работают социальные механизмы 
их пополнения. Методом зерновой кластеризации были 
выделены три кластера активных сообществ Фейсбука: 
проправительственный, националистический и оппози-
ционный. У каждого кластера оказались свои социаль-
ные механизмы пополнения, регулирования деятель-
ности и информационного обмена. В каждом класте-
ре также была проведена типологизация сообществ и 
акторов - участников социально-активных групп Фейс-
бука. Существование четких общественно-активных 
кластеров в Фейсбуке было бы невозможным без ма-
нипулятивных практик, которые применяются во всех 
типах кластеров, как со стороны участников сети, так и 
обусловленных политикой самой сети.

Особенности сбора данных в сети Фейсбук:
 - Технически самая сложная для сбора сеть. Посто-

янно меняются коды и адреса, «прячутся» участ-
ники групп. Наибольшая трата по времени для 
сбора данных. 

 - Крайне политизированная сеть, направлена на 
поддержку протестной активности. При наборе в 
поисковике Фейсбука ключевых слов в первую 
очередь появляются протестные группы оппози-
ционной направленности.

 - Сеть обеспечивает консолидацию протестной и 
националистической активности со всех регио-
нах Российской Федерации и общефедеральной 
оппозиции. Активное присутствие зарубежных 
политических и общественных групп, направлен-
ных на российскую аудиторию.
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мыми, захваченными, сектами и т.п. (около 50% 
политически активных групп подвергаются мани-
пулятивным практикам).

 - Механизмы пополнения политически активных 
групп значительно различаются в зависимости 
от типа кластеров. Однако везде присутствует ак-
тивность профессиональных манипуляторов ин-
формационным пространством и группами.

 - В пропутинском кластере преобладает формаль-
ный подход и набор пассивной массы за счет т.н. 
«рекламных» групп, «технических ботов».

 - В оппозиционном кластере делают ставку на 
вербовку активистов и предварительную размет-
ку информационного пространства под будущие 
возможные социальные конфликты.

 - Политически активных акторов можно разделить 
в зависимости от выполняемых ролей: професси-
оналы, серые кардиналы, наполнители контента 
и локальные авторы.

С 2013 года произошли значительные изменения 
в социально-политической сфере России. Произошли 
события на Украине, в Сирии. Произошел ряд измене-
ний в социально-экономической жизни общества как 
по внутриполитическим, так и по внешне-политиче-
ским причинам. Естественно, все эти процессы наш-
ли отражение в социально-политической активности 
пользователей социальных сетей в Рунете. Изменился 
количественный и качественный состав групп и класте-
ров – мы имели возможность наблюдать это по другим 
исследованиям социальных сетей Рунета как на регио-
нальном, так и федеральном уровнях. 

4.2. Краткие результаты картирования политически 
активных групп в Фейсбуке 2013 г.

К сожалению, объем публикации не позволяет в 
полной мере показать результаты картирования 2013 
года в статье. Это будет сделано в докладе. Выводы по 
результатам кластеризации 2013 года:

 - Наблюдаются процессы стандартизации меха-
низмов манипулирования политически активны-
ми группами: группы на продажу, захват групп, 
активность ложных сущностей (реклама, MLM, 
финансовые пирамиды). 

 - Значительная часть политически активных групп 
является искусственно созданными и пополняе-

4.3. Результаты картирования политически 
активных групп в Фейсбуке 2018 г.

Объектом нашего изучения являются группы в со-
циальных сетях Фейсбук. Информация об объектах хра-
нится в базе данных с экспертными полями.

Процедура отбора групп для визуализации и экс-
пертного кодирования многоэтапна и технически слож-
на. Число групп на каждом этапе кратко изложена в та-
блице 1. Подробнее содержательные проблемы отбора, 
решаемые на каждом этапе, описаны ниже.

Таблица 1

Данные по формированию итоговой матрицы для анализа и визуализации картирования

Источники Оппозиционный кластер Националисти-ческий 
кластер

Пропутинский кластер

Зерновые группы 94 42 15

Отобрано экспертно 693 653 189

Общее число групп для анализа 
(в матрицу) 1535

В таблице 2 показано цветовое отображение экс-
пертного кодирования на верхнем уровне. Эта же 
цветокодировка применяется при визуализации экс-
пертной кодировки при картировании политически ак-
тивных групп. Кодирование проводилось в 2 прохода 
двумя разными экспертами. В среднем совпадение 
кодировок между экспертами для разных кластеров ва-
рьировалось от 80 до 90%.

Таблица 2

Цветовая кодировка экспертных группировок  
по результатам 2018 года

цвет кодировка

оранжевый Украина

синий оппозиция

красный пропутинские

зеленый национализм

фуксия антипутинская

бирюзовый общественная активность

желтый после 2014

черный СССР

бледно синий политическая активность

ярко розовый патриотическая

салатовый поддержка России в мире

болотный религия
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цвет кодировка

фиолетовый характерная

коричневый регионы России

ярко зеленый экстремизм

серый помоечные группы

В принципе, все расшифровки интуитивно понятны, 
но необходимо пояснить кодировку «после 2014». Это 
группы, которые появились после украинских событий 
2014 года, но которые нельзя однозначно отнести к 
большому тематическому направлению «Украина» (их 
34 группы). Они посвящены конфликтным ситуациям в 
Новороссии, Крыму, и по тональности могут поддержи-
вать ту или иную сторону. Мы не стали дробить кодиров-
ку и отметили группы в одной тематике «после 2014» (их 
5 групп).

На этапе визуализации в нашем исследовании ста-
ло очевидно структурное отличие от исследования 2013 
года – появился новый отдельный кластер по москов-
ской оппозиции (в 2013 году он «растворялся» в обще-
федеральном оппозиционном кластере).

Ниже показан автоматическая кластеризация на по-
роговом уровне 250 совместных участников с нанесен-
ным экспертным кодированием (рисунок 2).

Первой структурной особенностью, отличающей 
картирование политически активных российских групп 
от 2013 года было появление нового кластера (вернее 
выделение групп в новый кластер) – кластер по москов-
ской оппозиции. В 2013 году эти группы были довольно 
равномерно «размазаны» по всему оппозиционному 
кластеру, а спустя 5 лет выделились в отдельный сег-
мент даже не на уровне экспертного кодирования, а на 
структурном уровне.

Может быть несколько причин. Один из вариантов – 
раньше оппозиция концентрировалась на столичном 
регионе, а за последние 5 лет провела диверсифика-
цию активности и двинулась в регионы России, особен-
но в Сибирь. 

Также на уровне структуры автоматической класте-
ризации видно, как кластеры взаимно проникают друг 
в друга. Довольно тесна взаимосвязь между национа-
листическим и пропутинским кластерами. Прежде все-
го это связано с освещением «режущей тематики» - от-
ношение к событиям на Украине и вообще внешней 
политики России.

На уровне экспертного кодирования видно, как 
сильно изменилось информационное поле – оно отра-
жает сложившуюся социально-политическую ситуацию. 
Появилось много групп, посвященных тематике Украи-
ны. Это серьезно повлияло как на содержательное, так 
и структурное изменение общей карты политических 
групп в Фейсбуке.

Также на уровне экспертного кодирования стано-
вится очевидным еще одно существенное изменение 
- практически отсутствуют «рекламные» и «технические» 
группы, которых в 2013 году в пропутинском кластере 
было много. В настоящее время видно, что сторонни-
ки действующей власти развернули активную работу в 

социальных сетях, включаясь в обсуждение актуальных 
тем и отстаивание своей позиции.

4.4. Оценка групп по центральностям –  
наиболее влиятельные в структуре

Ниже показаны таблицы с группами, проранжи-
рованными по центральностям. Рассчитаны основ-
ные центральности: degree, сloseness, betwenness, 
eigenvector. Ранжировка проведена по ключевому по-
казателю, наиболее оптимально подходящему к таким 
типам данных – eigenvector. 

Интересны группы, наиболее влиятельные в целом 
по всей структуре. Однако появилось очень много 
групп, посвященных Украине. Поэтому ниже представ-
лены две таблицы, показывающие топ 20 групп по цен-
тральностям с украинскими группами, и без украинских 
групп.

Наиболее сильно группы по Украине включены в 
кластер националистов, поэтому подробную содержа-
тельную интерпретацию проведем в параграфе, посвя-
щенном соответствующему кластеру.

В целом по всей структуре наиболее влиятельными яв-
ляется оппозиционная проукраинская группа («NO VATA!» 
https://facebook.com/groups/400116900158009). 
Дальше идут 10 украинских групп. Из них самой вли-
ятельной являются «Народний патріотичний союз.» 
(https://facebook.com/groups/171330059678251) и 
«За Вільну Україну / Офіційна группа» (https://facebook.
com/groups/445856555543598), см. таблицу 5.

Если же удалить украинские группы, то на втором и тре-
тьем месте окажутся «Diktatura» (https://facebook.com/
groups/210821539267608), «Запад Восток» (https://
facebook.com/groups/283226591886565), см. та-
блицу 6. Далее по значимости идут группы «СТОП КГБ-
ФАШИЗМ. STOP KGB-FASCISM» (https://facebook.com/
groups/683465115039395) и «Russia without Putin» 
(https://facebook.com/groups/288452917944054).

5. Выводы
Результаты картирования российских политически 

активных групп в Фейсбуке 2018 года показали карди-
нальные изменения по сравнению с 2013-2014 гг. Эти 
изменения касаются и структурных характеристик, и 
классификации групп, и содержания политических про-
цессов, которые реализуются через информационное 
пространство социальной сети Фейсбук.

Общие структурные изменения можно описать, 
прежде всего, как увеличение размера кластеров – в 
2-3 раза. Увеличение кластеров происходит, прежде 
всего, за счет появления новых групп, открытия новых 
тематических направлений социально-политического 
характера. 

Наиболее сильные изменения претерпел пропутин-
ский кластер. В пропутинском кластере сократились 
почти все «технические» группы (искусственные, имити-
рующие активность), которые составляли 95% кластера 
в 2013 году. Сейчас провластные структуры начали ра-
ботать с актуальной информационной повесткой, при-
влекать активные аккаунты.

Националистический кластер также достаточно силь-
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но изменился - он пополнился группами, поддерживаю-
щими украинских националистов и еврейскими национа-
листическими группами. Произошло содержательное рас-
щепление националистических групп по теме Украины. 
Те, кто настроены против текущей политики Украины, «ми-
грировали» в пропутинский кластер вместе с группами. 

Оппозиционный кластер в 2013 году больший упор 
делал на тематику общественного движения и протест-
ной активности. В 2018 году происходит концентрация 
содержательной активности оппозиции на личности 
Путина, появилось большое количество антипутнских 
групп, с негативным контентом. В то же время появи-
лось общественное движение, посвященное памяти 
Немцова, и ряд групп. 

Расширился спектр общественных движений, во-
влеченных в оппозиционную, протестную активность – 
экологические, антиклерикальные (в основном, на-
правленные против РПЦ), автомобилисты, и т.п.

Во всех кластерах произошла персонификация об-
щественных движений, которые ассоциируются с их 
лидерами: Ходорковским, Прохоровым, Кургиняном, 
Прохановым и т.п. Имена лидеров выносятся в заголов-
ки групп, сами заголовки являются мотивирующими и 
мобилизационными.

Также во всех кластерах наблюдаются группы, по-
священные советской истории. Однако, в пропутин-

ском кластере, период Советского Союза обсуждается 
в положительном контексте, а в оппозиционном класте-
ре – в негативном.

Интересно, что стратегии содержательной рабо-
ты пропутинского и оппозиционнго кластеров можно 
определить как ассиметричные. Провластные группы 
посвящены борьбе с оппозиционной идеологией (де-
персонифицировано), а вот оппозиционные группы 
очень таргетированы на главной целевой персоне, с 
которой ведется борьба – с Путиным. Эта ассиметрия 
неосознанно поддерживается стратегией работы про-
путинских групп. Содержательно данная ассиметрия 
приводит к перегрузке ответственности – Путин концен-
трирует на себе всю ответственность, фактически он 
единственная фигура на своем поле, в отличии от оппо-
зиционного поля, где много акторов-игроков.

Помимо этого, произошли и видимые структурные 
изменения, которые заключаются в том, что оппозици-
онный кластер стал менее консолидированным, раз-
делился на 2 части: общую федеральную оппозицию и 
выделился новый кластер московской оппозиции. В кла-
стере московской оппозиции наблюдается несколько ко-
ординирующих, консолидирующих движений (например, 
«Московский Совет», «Самоуправление Москва» и т.д.).



103Вопросы кибербезопасности. 2019. № 4(32) 

УДК 316.77 DOI: 10.21681/2311-3456-2019-4-94-104
16. Sarswat A., V.Jami, R. M. R.Guddeti. A novel two-step approach for overlapping community detection in social networks\\ Soc. Netw. 

Anal. Min. (2017) 7:47 https://doi.org/10.1007/s13278-017-0469-7
17.  Wang D., J. Li, K. Xu, Y.Wu. Sentiment community detection: exploring sentiments and relationships in social networks \\ Electron 

Commer Res (2017) 17:103–132 DOI 10.1007/s10660-016-9233-8
18. Xing Y., M. Fanrong, Zh. Yong, Z. Ranran. Overlapping Community Detection by Local Community Expansion \\ July 2015 Journal 

of Information Science and Engineering 31(4):1213-1232 https://www.researchgate.net/publication/281958913_Overlapping_
Community_Detection_by_Local_Community_Expansion

19. Власть и общество в регионах России: практики взаимодействия: [монография] [Электронный ресурс] / отв. ред. И.А. Халий. – 
Электрон. текст. дан. (объем 2 Мб). – М.: Институт социологии РАН, 2015. – 183 с. [http://www.isras.ru/publ.html?id=4049]

20. Градосельская Г.В. Анализ социальных сетей в контексте выявления социокультурных различий во внутри региональных 
социальных отношениях\\ Россия: реформирование властно-управленческой вертикали в контексте проблем социокультурной 
модернизации регионов. 2017. Раздел 4. Стр. 272 – 348

21. Градосельская Г.В., Карпов И.А., Щеглова Т.Е. Информационное пространство социальных сетей как отражение социальных 
установок населения по отношению к органам власти и управления\\ Россия и мир: глобальные вызовы и стратегии 
социокультурной модернизации. Материалы Международной научно-практической конференции (Москва, 12-13 октября 2017 г.) 
/ Отв. ред. А.В. Тихонов. М.: ФНИСЦ РАН, 2017. 760 с. Стр.172-179

22. Келашев О.В., Казаков С.В., Лейес А.Ю. Специфика коммуникации власти и населения в контексте массового публичного протеста 
\\ Журнал социологии и социальной антропологии. 2006. Том IX. № I (34) рр. 103 – 122.

23. Козлов Н.Д. Политические культуры регионов России: уравнение со многими неизвестными \\ http://www.civisbook.ru/files/File/
Kozlov_2008_4.pdf

24. Колосов В.А., Себенцов А.Б. Северный Кавказ в российском геополитическом дискурсе \\ Полис. Политические исследования. 
2014. № 2. С. 146-163.

25. Шарков Ф.И. Визуализация политического медиапространства \\ Полис. Политические исследования. 2016 №5. Стр.97-107

MAPPING OF POLITICALLY ACTIVE GROUPS  
ON FACEBOOK: DYNAMICS OF 2013-2018

Gradoselskaya G.V.6, Scheglova T.E.7, Karpov I.A.8 

Summary. Social networks is unique infrastructure mediating socio-political activity of youth. Mapping of 
communications of actors and groups allows to make social processes evident, and observation them in dynamics 
allows to record the corresponding trends. Authors of article offered the unique method of a grain clustering allowing 
to reflect most fully with the minimum technical expenses the current picture of political activity in social networks. 
From 2013 for 2018 authors conducted more than 20 researches on mapping of political activity of different level – 
federal and regional. In this researches described in detail results of mapping 2018, but also provide comparison in 
dynamics with the previous researches. Three main political clusters in Facebook are considered: pro-Putin, nationalist 
and oppositional. The volume of total selection is 1535 politically active groups of federal level.

Keywords: grain clastering, network analysis, on-line social networks, mapping of political groups, Facebook
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